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Введение 

В эпоху цифровизации системы синтеза речи озвучивают медицинские диагнозы, 

учебные материалы и помогают людям с ограниченными возможностями. Однако 

медицинские термины, как правило, являются незнакомыми (out-of-vocabulary) для 

стандартных алгоритмов. Отсутствие систем, ориентированных на специализированную 

медицинскую терминологию, приводит к ошибкам в синтезе профессиональной речи для 

цифровых медицинских сервисов и образовательных платформ. Ошибка в ударении в 

медицинском контексте может не только снизить доверие к сервису, но и повлечь 

недопонимание. 

 

Основная часть 

Эволюция подходов к решению задачи акцентуации прослеживается от точных, но 

ограниченных словарных методов, через статистические модели, где была доказана 

критическая важность морфемных признаков [1], к современным нейросетям, которые 

учатся на символьных последовательностях.  

Подход на основе правил был реализован в работе Reynolds & Tyers [2]. Система на 

базе словаря Зализняка [3] и морфосинтаксического анализатора (Constraint Grammar) для 

разрешения неоднозначностей в контексте показала точность 93,21 %. Однако ее 

критическим недостатком стала невозможность обработки незнакомых (out-of-vocabulary, 

OOV) слов, что ограничивает применение данного подхода на медицинской терминологии. 

В работе Ponomareva et al. [4] была реализована посимвольная двунаправленная 

рекуррентная нейронная сеть с LSTM. Работа показала превосходство модели, обученной 

на реальном корпусе текстов (~97,7-97,9 %), над моделью, обученной на словарных 

парадигмах (75,1 %).  

Закономерным итогом эволюции стало возникновение гибридных архитектур, 

стремящихся объединить достоинства подходов, перечисленных выше. Практическая 

реализация подобной архитектуры для поэтических текстов представлена в работе 

Ю. О. Коротковой [5]. Комбинированная система проверяет слово по словарю и только в 

случае его отсутствия или наличия неоднозначностей передает его нейросети. Такой подход 

позволил достичь точности 97,5-99 %, существенно превзойдя каждый из методов по 

отдельности. 

 

Выводы 

В ходе работы был проведен анализ существующих методов расстановки ударений, 

и на его основе, в качестве наиболее перспективного, выбран гибридный подход для 

решения поставленной задачи. Также был запущен процесс формирования набора данных 

по медицинской терминологии для обучения и оценки будущей модели. 
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