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Введение. Современные генеративные модели текста чаще всего авторегрес-
сионны, что ограничивает параллелизм и усложняет контроль над глобальной струк-
турой. Диффузионные подходы предлагают альтернативу через итеративное «очище-
ние» шумных представлений, однако на токен-уровне они сталкиваются с длинными
последовательностями и высокой вычислительной стоимостью. Мы предлагаем пай-
плайн двухуровневой диффузии: сначала генерация в сжатом дискретном латентном
пространстве, затем уточнение на более детальном уровне, что позволяет сочетать
глобальную согласованность и локальную точность без тяжёлой аналитики.

Основная часть. Пайплайн строится вокруг диффузионной модели и иерархи-
ческого автоэнкодера, работающего на разных масштабах последовательности. Первый
(верхний) уровень отвечает за грубую структуру текста в короткой последовательности
латентных кодов, второй (нижний) уровень—за детальную реконструкцию и согласова-
ние с условием (промптом/контекстом) в более длинной последовательности [1],[2],[3].

Предлагаемый пайплайн включает следующие этапы:
• Дискретизация: токенизация текста и обучение (или использование) дискрет-
ного автоэнкодера (VQ-VAE), который сжимает последовательность в K раз и
отображает её в последовательность кодов из кодбука(ов) [4].

• Верхний уровень (диффузия): обучение дискретной / маскированной диффузии,
которая генерирует короткую последовательность латентных кодов, моделируя
глобальную семантику и крупномасштабную структуру.

• Нижний уровень (первый уровень автоэнкодера): обучение автоэнкодера на бо-
лее детальном представлении (например, на кодах нижнего кодбука), который
восстанавливает детали, используя сэмпл верхнего уровня как условие.

• Декодирование: полученная и уточнённая латентная последовательность деко-
дируется вторым уровнем автоэнкодера обратно в текст; при необходимости до-
бавляется пост-обработка (детокенизация, фильтрация, ограничение по длине).
Выводы. Двухуровневая диффузия позволяет разделить задачу генерации на

«глобальный план» и «локальное уточнение». Это даёт возможность ускорить моде-
лирование длинных текстов за счёт работы в сжатом пространстве, а затем повысить
качество за счёт отдельного шага детализации, сохранив модульность пайплайна (вто-
рой уровень автоэнкодера + верхний уровень автоэнкодера + diffusion).
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