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Введение 

Задача классификации логических ошибок важна для анализа текстов на предмет 

качества аргументации и дезинформации: многие утверждения могут звучать 

убедительно, но при этом являться ошибочными с точки зрения логики. В настоящее 

время существуют подходы, основанные на применении БЯМ (больших языковых 

моделей), для подобного анализа текстовых данных на английском языке, для 

русскоязычных же данных нет таких аналогов. Кроме того, важным аспектом является 

интерпретация результатов, полученных с помощью БЯМ, иначе не понятно на какие 

паттерны в утверждениях языковая модель обращает больше всего внимания и как эти 

паттерны зависят от типа логической ошибки и от контекста. Для объяснимости 

классификации текстовых данных также существует ряд англоязычных методов. 

Применение существующих англоязычных решеёний к русскоязычным данным 

затруднительно, так как это может отразиться на качестве классификации и объяснений 

из-за дефектов перевода. Дообучение же русскоязычных моделей для задачи объяснимой 

классификации логических ошибок затруднительно, так как для этого необходимо 

наличие текстовых датасетов на русском языке, которых в открытом доступе не имеется.  

 

Основная часть 

Для проведения экспериментов создан обучающий и тестовый набор 

русскоязычных данных. Набор состоит из утверждений, аннотированных меткой класса 

ошибки и маской слов, входящих в объяснение. Для выявления оптимального подхода 

рассматриваются три/четыре стратегии решения задачи объяснимой классификации 

логических ошибок в русскоязычных утверждениях: 

1. Обучение русскоязычных моделей на русскоязычном корпусе. 

2. Обучение англоязычной модели на англоязычном корпусе, применение 

обученной модели на переведенном на английский язык русскоязычном тексте.  

3. Обучение англоязычной модели на переведенном русскоязычном корпусе, 

применение обученной модели на переведенном на английский язык русскоязычном тексте.  

4. Применение необученных под целевую задачу больших языковых моделей с 

использованием промпта с определениями классов логических ошибок и примерами 

неверных высказываний для каждого класса. На основе данного промта модель 

классифицирует целевые данные. 

Выводы 

Выявлена наиболее оптимальная стратегия для решения задачи объяснимой 

классификации логических ошибок в русскоязычных данных.  
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