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Введение 
В условиях современного высшего образования наблюдается дефицит 

инструментов для генерации качественных заданий для тестирования. Большие 
языковые модели (LLM) изначально не обучены для создания заданий, которые бы 
соответствовали педагогическим критериям: отсутствие валидных дистракторов, 
подстраивание под уровень образованности целевой аудитори. В настоящий момент, 
создание заданий с помощью LLM требует привлечение экспертов для корректировки 
заданий и ответов, что делает процесс дольше и масштабнее. Научная проблема 
исследования заключается в том, что необходимо разработать алгоритм, который 
позволит AI агенту автономно совершенствовать навыки генерации образовательного 
контента в рамках системы, минимизируя участие человека. 

Основная часть 
Предлагаемый алгоритм основывается на концепции кросс-тестирования в 

среде, где AI агент участвует в образовательном процессе наравне с учащимися. Его 
задача - создание тестов наравне с учащимися и обучение на динамической выборке из 
заданий, которые будут оценены в результатах кросс-тестирования. Ключевым 
технологическим решением является использование методов обучения PEFT, в 
частности алгоритма LoRA (Low-Rank Adaptation). Использование данного подхода 
позволяет производить постоянное частое обучение после каждого занятия группы и 
проведения тестирования.​
​ Алгоритм реализует переход от модели «человек-в-контуре» к почти полностью 
автономному «ИИ-в-контуре». Эксперт задает базовые параметры качества 
(надежность, дискриминативность, сложность), после чего процесс переходит в 
итеративную фазу, которая состоит из трех этапов. На первом этапе агент создает 
задания, которым необходима оценка по метрикам. На втором этапе студенты проходят 
тестирование и создают собственные задания, которые оцениваются по тем же 
параметрам. На третьем этапе происходит сбор всех тестовых заданий и обучение бота 
на самых качественных из них. Оригинальность данного решения состоит в том, что 
агент обучается и подстраивается под уровень обучающейся группы и создает задания 
допустимого уровня сложности для конкретной целевой аудитории. 

Выводы 
Разработанный алгоритм позволяет автоматизировать создание автономно 

обучающихся систем. Данные показывают, что использование обучения LLM с 
использованием LoRA позволяет достичь необходимой педагогической ценности 
сгенерированных тестовых заданий при сохранении низкой стоимости вычислений. 
Практическая значимость работы заключается в возможности применения алгоритма в 
современных системах управления обучения (LMS) для генерации проверочных 
материалов. Данный алгоритм позволяет обеспечить индивидуальный подход к каждой 
обучающейся группе. 
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