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Введение. В условиях ограниченного и неполного объёма данных точность 

предсказаний и интерпретируемость решений играют ключевую роль. Проблемы 

неопределённости и пропусков в данных часто приводят к снижению качества прогнозов, что 

негативно сказывается на практических результатах. Поэтому изучение методов, 

позволяющих минимизировать эти ограничения, является актуальной задачей. В этом 

контексте особое значение приобретает применение различных архитектур машинного 

обучения — таких как байесовские сети, трансформеры, гауссовы процессы, методы 

градиентного бустинга и модели ARIMA [1].  

 

Основная часть. С помощью методов машинного обучения решаются следующие 

задачи для устранения описанных проблем: 

1) Повышение точности предсказаний. 

2) Анализ временных рядов. 

3) Обеспечение интерпретируемости решений. 

Для решения поставленных задач в исследовании использовались шесть типов моделей: 

стандартные полносвязные нейронные сети, байесовские нейронные сети, полносвязные сети 

с трансформерами, байесовские сети с трансформерами, методы градиентного бустинга и 

ARIMA. 

Применение байесовских сетей, трансформеров и гауссовых процессов позволяет создавать 

модели, способные с высокой вероятностью прогнозировать реальные значения даже при 

наличии пропусков в данных [2]. 

Модели ARIMA и методы градиентного бустинга успешно применяются для анализа 

динамики показателей, выявляя долгосрочные зависимости и сезонные колебания. 

Гипотеза исследования состоит в том, что интеграция данных архитектур позволяет 

минимизировать проблемы, связанные с ограниченным объёмом и неполнотой данных, за счёт 

повышения точности предсказаний и улучшения интерпретируемости решений[3]. 

 

Выводы. Проведён анализ применения различных архитектур машинного обучения для 

решения задач прогнозирования в условиях ограниченных данных. Экспериментальные 

исследования подтвердили, что интеграция различных архитектур способствует решению 

проблемы недостатка и неполноты данных, что имеет большое практическое значение для 

повышения качества прогнозирования в критически важных областях. 
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