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Введение. Прогнозирование последовательностей с тяжёлыми хвостами важно для 

медицины, финансов и других областей. Современные модели (LSTM, трансформеры) 

подавляют выбросы, что снижает точность предсказаний. В работе исследуется влияние 

выбора функции потерь на устойчивость моделей к тяжелым хвостам. 

 

Основная часть. Проведена теоретическая оценка градиентов различных функций 

потерь при переходе от нормального распределения входных последовательностей к 

тяжелым хвостам. Используется модель стабильного распределения Леви [1]. 

Рассматриваются функции потерь: среднеквадратичная ошибка (MSE), средняя абсолютная 

ошибка (MAE) и функция потерь Коши. Выявлено, что механизм внимания в трансформерах 

может испытывать трудности [2] при обработке распределений с тяжёлыми хвостами из-за 

чрезмерного акцентирования на выбросах, однако применение multi-head attention частично 

нивелирует этот эффект [3]. В режиме авторегрессии градиент функции ошибки Коши 

уменьшается, MAE остаётся стабильным, а MSE увеличивается, что влияет на устойчивость 

градиентного спуска при обучении сети. 

Экспериментально изучено поведение моделей на синтетических и реальных данных 

(COVID-19) [4]. Полученные результаты подтвердили теоретические выводы: функции 

потерь Коши и MAE на 40% превосходят MSE по метрике sMAPE. Анализ результатов также 

показывает, что модели на основе трансформеров демонстрируют лучшие результаты на 

шаге предсказания, но уступают LSTM в многократных итерациях предсказания. 

 

Выводы. Проведённый анализ продемонстрировал, что выбор функции потерь 

критически важен для работы трансформеров с последовательностями, имеющими 

распределения с тяжёлыми хвостами. Использование функций потерь Коши и MAE 

позволяет повысить точность прогнозирования и устойчивость обучения, в отличие от MSE, 

которая оказывается наименее эффективной. В дальнейшем целесообразно исследовать 

комбинированные функции потерь, учитывающие особенности тяжeлых хвостов и 

внимания в трансформерах. 
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