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Введение. Часть ключевых моделей в области генерации изображений 
(нормализационные потоки [1], вариационные автокодировщики [2]) работает по 
следующему принципу: входные данные кодируются в переменные латентного пространства, 
после чего декодируются обратно. В качестве априорного распределения переменных 
латентного пространства, как правило, выбирается стандартное нормальное распределение. 
Однако данный выбор не всегда приводит к хорошему качеству модели, поскольку исходные 
данные могут иметь иное распределение, далекое от стандартного нормального, и 
несоответствие между распределениями влечет за собой снижение эффективности обучения 
модели. Предлагается модель, оценивающая по мета-признакам (meta-features) набора 
данных [3] наиболее оптимальное распределение и предлагающая его в качестве априорного 
для исходной генеративной модели.  
 

Основная часть. Данная задача относится к области мета-обучения (meta-learning). 
Обучение модели происходит в несколько этапов. — : 

1) Для каждого набора данных из обучающей выборки оценивается лучшее априорное 
распределение. 

2) Определяются мета-признаки наборов данных – ключевые характеристики, 
содержащие наиболее значимую информацию. 

3) Формируется обучающая выборка, содержащая мета-признаки наборов данных в 
качестве объектов выборки и оптимальные априорные распределения в качестве меток. На 
этой выборке обучается итоговая модель. 

Концепция мета-обучения в контексте предварительной оценки работы модели по 
наборам данных и обучения модели на основе полученных результатов и мета-признаков уже 
продемонстрировала свою работоспособность на задаче выбора оптимального объема 
обучающей выборки для модели детекции объектов [4]. 
 

Выводы. Реализовано программное обеспечение, которое осуществляет подбор 
оптимального априорного распределения для модели генерации изображений по  
мета-признакам исходного набора данных. Предложенный подход повышает качество 
генерации изображений, что особенно важно в областях, где сбор реальных данных 
затруднен, например, в медицине, где требуется дополнять наборы данных синтетическими 
изображениями, а также в сфере создания медиаконтента. 
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