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Введение. Применение нейросетевых методов в анализе спутниковых снимков 

позволяет автоматизировать процесс идентификации сельскохозяйственных участков, что 

является актуальной задачей для оптимизации землепользования и мониторинга посевов. 

Эффективность глубокого обучения в дистанционном зондировании подтверждается 

современными исследованиями, демонстрирующими применение нейронных сетей для 

выделения геометрии сельскохозяйственных полей [1] и обзором методов глубокого 

обучения в этой области [2]. 

 

Основная часть. В работе проводится сравнительный анализ двух моделей для 

сегментации объектов: 

 YOLOv8-seg – модель, характеризующаяся сбалансированным соотношением 

скорости и точности. Оптимизация архитектуры, основанная на эволюции подходов, 

представленных в классической работе по детекции объектов [3], позволяет 

эффективно выделять крупные участки. 

 YOLOv11-seg – модель, в которой применяются современные механизмы 

трансформеров для детального выделения сложных объектов. Такой подход отражает 

современные тенденции в семантической сегментации [4] и демонстрирует 

преимущества глубоких сетевых структур в сложных условиях [2]. 

 

Данные для обучения моделей были подготовлены путём разметки спутниковых 

снимков с использованием платформы Roboflow, что позволило исключить проблемные 

области (например, теневые участки и размытые границы). Применение методов 

аугментации (поворот, изменение яркости, добавление шума) способствовало повышению 

устойчивости моделей к вариациям условий съемки, как это обосновано в исследованиях по 

классификации дистанционных снимков [5]. 

 

Выводы.  В результате анализа экспериментальных данных установлено, что 

YOLOv8-seg обеспечивает высокую точность при определении границ крупных 

сельскохозяйственных участков, что подтверждает её эффективность в стандартных условиях, 

в то время как YOLOv11-seg демонстрирует преимущества в детальной сегментации сложных 

объектов, что особенно важно при обработке участков с неоднозначной структурой. 

Полученные результаты свидетельствуют о необходимости использования расширенных 

обучающих выборок, применения методов трансферного обучения и интеграции 

мультимодальных данных для повышения качества сегментации, что подтверждено 

современными исследованиями [6, 7]. 
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