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Введение. С развитием технологий видеоэндоскопии возникла необходимость в
эффективных методах анализа получаемых изображений. Особенно актуальной становится
задача классификации полипов, которая позволяет предотвратить развитие рака кишечника
на ранней стадии [1-3, 7-9]. Современные компьютерные технологии открывают новые
возможности для повышения точности и скорости обработки биомедицинских изображений.
В данной работе рассматривается задача классификации полипов на основе данных,
полученных с помощью видеоэндоскопии. Основная сложность заключается в высокой
изменчивости внешнего вида полипов и влиянии различных факторов, таких как освещение
и качество изображения. Использование специальных мультиагентных дескрипторов может
значительно улучшить точность классификации, позволяя более точно определять типы
полипов и их потенциальную опасность.

Основная часть. В настоящее время существует множество подходов для
классификации биомедицинских изображений, которые демонстрируют свою эффективность
на открытых наборах данных [5-7, 10-12]. Однако точное определение злокачественных
полипов имеет первостепенное значение, поскольку это напрямую влияет на решения о
лечении. Неверная классификация может привести к ненужным хирургическим
вмешательствам или, наоборот, пропуску серьезных заболеваний. Для улучшения
эффективности классификации злокачественных образований необходимо исследовать
методы, основанные на специальных мультиагентных дескрипторах, которые показали свою
эффективность в выделении визуальных особенностей изображений [5, 6]  .

Данные дескрипторы представлены следом движения специальных агентов и
позволяют учитывать визуальные особенности изображений. Стратегия агентов основана на
движении в направлении наибольшего изменения цветовой информации изображения. Этот
подход позволил улучшить эффективность классификации уличных сцен и представляется
перспективным для задачи классификации полипов  . Также, были исследованы дескрипторы,
использующие свёрточный кодировщик для получения векторных представлений
изображения, и дескрипторы, основанные на обучаемой процедуре извлечения особенностей
изображения.

Для оценки качества классификации полипов, мы использовали датасет,
представленный в [4]. В датасете собрано большинство общедоступных наборов
эндоскопических данных [1, 2, 7], которые были отобраны и размечены экспертами,
согласно[4]. В датасете содержится более 25000 кадров, сбалансировано разбитых на два
класса: аденоматозные и гиперпластические полипы. Аденоматозные полипы принято
считать предраковыми образованиями, требующими резекции, а гиперпластические полипы -
нет. В качестве метрики качества во всех экспериментах используется метрика F1. В ходе
тестирования было определено, что специальные мультиагентные дескрипторы показывают
наилучшие метрики качества классификации.

Выводы. Произведена адаптация специальных мультиагентных дескрипторов для
улучшения точности и эффективности процесса классификации полипов по данным
видеоэндоскопии. Основываясь на результатах проведенных экспериментов и анализа,
можно сделать вывод о высокой эффективности применения специальных мультиагентных
дескрипторов в данной области.
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