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Введение. Сегодня существует множество работ, посвященных задаче фильтрации 

узлового шума на полигональных сетях, к примеру [1], [2] и [3]. Эта задача является крайне 

актуальной, так как все современные методы реконструкции полигональной сети срабатывают 

не идеально и вносят в реконструкцию дефекты, уникальные для каждого такого метода. 

Распределения и свойства шумов реконструированных полигональных сетей, на момент 

написания этого текста, плохо изучены, но описания таких шумов позволит лучше понять 

задачу фильтрации и усовершенствовать существующие методы. В настоящей работе, 

главным образом, будут рассматриваться шумы на полигональных сетях, получающиеся в 

результате извлечения меша из поля NERF-like [4] моделей, семейство которых стремительно 

набрали популярность в последнее время. 

 

Основная часть. Шум на полигональных сетях можно разделить на два вида: узловой, 

вызванный пространственным смещением вершин полигональной сети, и топологический, 

вызванный искажением самой формы полигональной сети, например, когда отсутствует её 

часть. Задача фильтрации узлового шума хорошо изучена, существуют как 

детерминированные методы её решения, оконные фильтры: [1], [5], [6], так и обучающиеся, 

также называемые data-driven или нейросетевые: [2], [7], [3]. Топологический шум сложнее 

поддается фильтрации, более того, задача фильтрации топологического шума часто 

вырождается в задачу реконструкции или заполнения отверстий, и для её решения также 

существуют детерминированные [8] и обучающиеся [9] методы. Задача фильтрации сразу 

обоих видов шумов обучающимися методами на данный момент не имеет решений, и чтобы 

достичь достаточно высокого качества фильтрации необходим большой набор данных для 

тренировки модели машинного обучения. Шум, возникающий при получении меша из поля 

NERF-like модели, возникает при переводе представления 3D-объекта в виде поля в 

полигональную сеть алгоритмом Marching Cubes [10]. Получение представления 3D-объекта 

в виде поля часто бывает крайне затратно по времени, для некоторых архитектур NERF 

обучение может занимать несколько дней. Генерация правдоподобно искаженных 

полигональных сетей может служить решением этой проблемы, а также методом аугментации 

обучающей выборки для регуляризации. 

 

Выводы. На данный момент исследование находиться на стадии экспериментирования. 

Оценивается способность модели машинного обучения аппроксимировать и в последствии 

генерировать распределение шума на полигональных сетях. 
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