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Введение. Качество города - это научный конструкт, а не реально существующее 

явление, поэтому его оценка сильно зависит от интерпретации понятия. Под качеством 

городской среды понимается композиция объективных параметров города и субъективного 

восприятия этих параметров людьми [1]. На данный момент нет сервисов, которые при оценке 

качества города одновременно следовали бы следующим принципам: автоматизированный 

расчет, использование открытых данных, динамический масштаб, непрерывная модель города 

[2-7]. В данной работе рассматривается построение собственного композитного индекса, 

исходя из потребностей пользователей, требований к численной автоматизированной оценке, 

наличия данных и готовых программных пакетов. 

 

Основная часть. Индекс качества города может быть полезен покупателям жилья, 

градостроителям и коммерческим организациям. Первая группа была выбрана основной. 

Согласно исследованиям Яндекс и Google люди тратят на поиск жилья много времени, сервис 

оценки городских зон позволил бы экономить время на физическое исследование района [8-

10]. Кроме того, главным фактором при выборе жилья является район, а именно социальная и 

транспортная инфраструктура [11-13]. 

Для объективной оценки инфраструктуры предложено использовать метрики 

доступности, близости и центральности, которые рассчитываются по открытым данным о 

домах, точках общественного интереса (POIs) и графам улично-дорожной сети (УДС) с 

помощью пакетов для пространственного анализа на языке Python. Использование открытых 

данных обеспечивает воспроизводимость расчетов. 

Качество открытых государственных данных позволяет использовать их только для 

дополнения имеющихся [14-15]. В работе базовым источником открытых пространственных 

данных выбран OpenStreetMap (OSM). Данные OSM не всегда доступны равномерно по всему 

миру, и индекс, рассчитанный на их основе, будет чувствителен к неоднородности данных 

[16]. Чтобы компенсировать это, все расчеты проводятся в пределах ячейки регулярной сетки. 

Агрегация данных в ячейки позволяет повысить эффективность визуализации при 

использовании открытых данных, качество и полнота которых отличается на разных частях 

исследуемой территории. 

Для разбиения пространства на ячейки используется система геопространственного 

индексирования H3 с открытым исходным кодом от компании Uber [17]. Она поддерживает 

16 разрешений, что обеспечивает масштабируемость индекса.  

Субъективная оценка города также рассчитывается численно через среднее значение 

негатива в тексте отзывов жителей о городе, которые общедоступны в неструктурированном 

и структурированном виде в сети Интернет [18-19]. Для автоматизации данного процесса 

используется фреймворк с открытым исходным кодом SOIKA [20-21]. Он позволяет выявить 

из сообщений события и определить их степень воздействия на жителей города (риск) [22]. 

 

Выводы. Качество городской среды - объективно-субъективная характеристика, что 

осложняет оценку. В данной работе формулируется подход к решению задачи 

автоматизированной оценки городской среды по открытым данным. Разрабатываемый индекс 

усредняется в пределах h3-ячейки и представляет собой сумму двух индикаторов: 

объективного и субъективного. Объективный индикатор есть сумма показателей, 

характеризующих инфраструктуру, а субъективный - показатель социального резонанса 

(риск). К достоинствам индекса относится воспроизводимость, масштабируемость, гибкость. 
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