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Введение. Методы машинного обучения применяются в анализе текстов, например, для: 

определения языка текста, классификации текстов по жанрам, фильтрации спама, 

установления авторства текста, обнаружения «токсичных» комментариев, выявления кибер-

буллинга и проч. В статье [1] авторы провели анализ современного состояния проблематики 

исследования. Решение задач, возникающих в области обработки естественного языка (NLP), 

считается весьма сложным с профессиональной и исследовательской точки зрения [1, 2].  

 

Основная часть. Можно, с некоторым допущением, заметить, что для решения ряда из 

них уже предложены и апробированы работоспособные решения. Например, подготовить 

достаточно точную модель машинного обучения (ML) для определения языка текста, 

написанного на одном из европейских языков, можно при помощи следующего стека: сбор и 

предобработка данных для обучения модели, векторизация, обучение модели-классификатора, 

оценка качества классификации. При этом решается ряд задач: выбор моделей векторизации 

и классификации, настройка их гиперпараметров. Подобный стек может использоваться и для 

решения более «сложных» задач, например – выявления опасного явления, такого как буллинг 

в комментариях, тем более, в какой-либо узкой социальной прослойке. Формально, набор 

инструментов может остаться прежним. Однако, сбор и подготовка данных для обучения ML-

модели станет нетривиальной практической задачей, а настройка гиперпараметров потребует 

отдельных исследований. 

С точки зрения современной науки [3], элементы стека можно рассматривать как 

«черные ящики» и использовать их в качестве составных элементов экспериментального 

стенда, включающего в себя аппаратную часть и средства программной реализации 

вычислений (аналоги, например, [4 – 6]). Поскольку известны различные подходы к оценке 

качества ML-моделей (precision, recall, F1-score), объединим их условно в класс performance. 

Множество гиперпараметров обозначим Lambda.  

 

Выводы. В контексте предметной области, применительно к решаемой задаче, 

целесообразно выделить структурные элементы исследования: 

1) Сбор и предобработка данных для обучения ML-модели. 

2) Разработка методики экспериментального исследования «эффективности» 

(performance) стеков с различными «черными ящиками» и их параметрами (Lambda).  

3)  Апробация методики и получение результатов экспериментов с «черными ящиками» - 

функции performance (Lambda). 

4) Подготовка и тестирование модуля распознавания тональности комментариев на 

русском языке. 
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