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Введение. Небольшие компании заинтересованы в выпуске своей продукции, но не
имеют свободных средств на разработку ее дизайна. Тематическая продукция может
включать футболки, сумки, кружки и прочее. В то же время для печати на материалах
требуются сверхвысокоразмерные изображения, то есть векторные, которые задаются
кривыми, а не множеством точек, и поэтому легко масштабируются. По описанию компании,
ссылке на сайт компании и текстовому описанию желаемого изображения требуется
сгенерировать векторное изображение. Для осуществления данной идеи требуется решение
специальных задач - обучение диффузионной модели генерировать растровые
контекстуальные изображения их их векторизация

Основная часть. С помощью диффузионных моделей моделей решается задача
контекстуальной генерации высокоразмерных изображений [1], а специальные методы
обучения позволяют экономить вычислительные ресурсы при использовании своих наборов
данных [2].

Благодаря использованию дополнительных функций потерь и особых архитектур
конечных генеративных моделей решаются следующие задачи:
1) Задачи контекстуальной генерации векторного изображения путем добавления
функции потерь [3] в диффузионную модель. Без внедрения функций потерь становится
крайне трудно контролировать генерацию векторных изображений. Текстовое описание
предоставляет довольно гибкий инструмент для задания цвета, количество объектов и других
параметров изображений. А функция потерь и дифференцируемый рендер [4] позволяет
оптимизировать векторное изображение, соединяя тем самым векторное и пиксельное
пространства.
2) Задачи сохранения параметров предобученной модели при использовании своего
датасета для обучения генеративной диффузионной модели [5]

Выводы. Проведен анализ генеративных моделей и методов контроля генерации,
разработана методика для контекстуальной генерации сверхвысокоразмерных векторных
изображений с помощью диффузионной
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