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Введение. Суммаризация текста — это автоматическое создание краткой версии 

исходного текста или исходного набора текстов на естественном языке. Хотя суммаризация 

может выполняться разными методами, наибольший интерес представляет генерация кратких 

содержаний с помощью языковых моделей на основе архитектуры Transformer, в число 

которых входят и большие языковые модели (англ. Large Language Models, LLM). В 

существующих исследованиях нет исчерпывающего сравнения качества работы языковых 

моделей и больших языковых моделей в рамках решения задачи суммаризации. Кроме того, 

опубликованные работы, как правило, не рассматривают возможности указанных моделей для 

генерации кратких содержаний русскоязычных текстов. Цель этого исследования — 

сравнительная оценка качества суммаризации, выполняемой для текстов на русском языке 

предобученными языковыми моделями.  

 

Основная часть. В исследовании сравниваются пять языковых моделей, которые могут 

использоваться для генерации краткого содержания текста: ruT5-large [1], 

MBARTRuSumGazeta [2], ChatGPT [3], GigaChat [4], Saiga/Mistral 7B [5]. Последние три 

модели относятся к большим языковым моделям, обученным на обработку запроса, 

содержащего инструкцию. Все из рассматриваемых моделей основаны на архитектуре 

Transformer [6]. 

Чтобы определить, какая из моделей наиболее эффективно справляется с задачей 

суммаризации, каждой моделью генерируются краткие версии текстов, после чего результаты 

генерации сравниваются с эталонными краткими содержаниями, составленными людьми. 

Провести такое сравнение позволяет ряд наборов данных, каждый из которых включает в себя 

исходные тексты и соответствующие им краткие содержания. В этой работе модели 

тестируются на десяти наборах данных, пять из которых содержат новостные статьи, три — 

диалоги в текстовом виде, оставшиеся два — статьи-инструкции и художественные тексты. 

Оценка качества суммаризации, выполняемой разными языковыми моделями для 

текстов из наборов данных, осуществляется путём вычисления ряда метрик: ROUGE [7], 

BLEU [8], METEOR [9] и BERTScore [10]. Согласно полученным значениям метрик, GigaChat 

представляется наиболее эффективной моделью для решения задачи суммаризации 

русскоязычных текстов. Помимо этого, автоматическая оценка работы моделей показывает, 

что они генерируют наиболее качественные краткие содержания для таких текстов на русском 

языке, которые были получены с помощью машинного перевода англоязычных текстов, а 

также для новостных статей из набора данных Gazeta. 

 

Выводы. В результате автоматической оценки моделей было установлено, что GigaChat 

наиболее эффективно справляется с решением задачи суммаризации текстов на русском 

языке. 
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