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В данной работе рассматривается подход к построению латентного семантического
пространства акустических признаков с помощью метода латентной диффузии.

Исследования выполнены за счет финансирования университета ИТМО в рамках НИР
№622281 «Разработка методов и алгоритмов для мультимодального распознавания
валентности высказываний и доминантности дикторов в полилогах».

Введение.  Построение признаковых акустических пространств для речевого сигнала
является важным этапом как в генеративных, так и в дискриминантных задачах.
Гладкость и семантический характер получаемых признаковых пространств играют
ключевую роль для интерпретируемости результатов при классификации и для
управления результатом при задаче генерации.

Основная часть. Наиболее значимые результаты в области построения гладких
семантических пространств для речевого сигнала были достигнуты в подходе wav2vec
[1]. Однако такое пространство имеет очень большую размерность и сложно поддается
метрический и семантической интерпретации. Последние успехи в области генерации
изображений и аудио с помощью метода латентной диффузии [2] показывают его
эффективность в части получения гладких обусловленных семантических признаковых
пространств. В работе исследуется применение такого подхода для построения
обусловленного на дискретные эмоциональные категории данных латентного диффузного
пространства на примере корпуса dusha [3].
Выводы. В ходе работы был проведен эксперимент по обучению двух моделей.
Исследовано полученное признаковое пространство на предмет семантической и
метрической гладкости. Сделаны выводы о преимуществах и недостатках нового
подхода, а также возможным сфер применения полученных результатов.
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