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 Введение. В современном обществе коррупция в государственных и муниципальных 

учреждениях остается одной из главных проблем [1]. Ее последствия могут быть 

катастрофическими для экономического и социального развития страны [2].  Одним из 

признаков, на основе которых возможно определить причастие к коррупционным деяниям, 

является попытка уйти от возможных ответов на вопросы [3], при этом часто это 

сопровождается проявлением излишней агрессии и неуверенности. Оценка 

психоэмоционального состояния человека используется для выделения маркеров 

агрессивного поведения и неуверенности. Предположительно, взаимосвязь между 

характеристиками может дать более полное представление о случаях коррупции в 

государственных и муниципальных учреждениях. 

 Анализ видео и аудио записей с выступлениями чиновников, в которых они отвечают 

на вопросы журналистов и общественности, может стать эффективным инструментом для 

определения уклончивости. Для этого можно применить методы машинного обучения, с 

помощью которых детектируются эмоции, и уже на их основе определять уклончивость, 

агрессию или неуверенность. Подобные подходы могут стать мощным инструментом в борьбе 

с коррупцией и помочь обеспечить прозрачность и честность в работе государственных и 

муниципальных учреждений.  

 Основная часть. Целью работы является поиск корреляции между агрессией, 

неуверенностью и уклончивостью в ответах госслужащих. 

 Алгоритм определения агрессии используется для оценки уровня агрессивности 

высказываний говорящего. Агрессия может проявляться в форме психологического давления, 

угроз и оскорблений. Для ее обнаружения были выявлены вербальные и невербальные 

маркеры. Чтобы извлечь класс эмоций из речи была обучена сверточная нейронная сеть с 

полносвязным классификатором, принимающая на вход аудио-сигнал в виде мел–

кепстральных коэффициентов [5, 9]. Для детектирования агрессии в тексте для каждого 

признака используются различные методы, включая проверку по словарю, морфологический 

разбор слова и использование дообученной модели BERT на основе архитектуры 

RuBertTiny[6].  

 Алгоритм определения уверенности предназначен для оценки уровня уверенности 

говорящего. Анализ происходит по вербальным и невербальным признакам. Модуль 

анализирует видео выступления человека, извлекая признаки из мимики лица и аудиопотока. 

Для извлечения признаков используются различные сценарии, включая использование 

сверточных нейронных сетей BlazeFace и TinaFace для извлечения вектора, описывающего 

мимику лица, а также извлечения признаков из аудиопотока, таких как эмоции, дрожание 

голоса, тоны и частоты, с использованием спектрограмм и MFCC коэффициентов [7, 8]. 

Алгоритм избегания от ответа на вопрос используется для выявления попыток 

избежать сокрытия информации, которую человек не хочет разглашать, или как способа 

скрыть свое незнание ответа на вопрос. Для этого необходимо классифицировать тип вопроса 

и способ уклонения от прямых вопросов. В качестве детектирования уклончивости были 

выявлены маркеры, извлекаемые из аудио и видео каналов. Для детектирования маркеров 

используется языковая модель BERT [9], на вход которой поступает текст вопроса и ответа, 

которые прогоняются через многоклассовый классификатор. На выходе модель определяет 

класс ответа. 



 Выводы. Основным результатом работы является подтверждение наличия 

корреляционной зависимости между тремя характеристиками в ответах госслужащих: 

уклончивостью в ответах, уверенностью и агрессией. Наличие установленных корреляций 

создаёт предпосылки для разработки метода выявления признаков нарушения 

антикоррупционного законодательства в видеозаписях выступлений госслужащих. 
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