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 Введение.  Количество  данных,  генерируемых  человечеством,  стремительно 
 растет.  Генерируемые  данные  имеют  множество  форматов,  включая  текстовый. 
 Классический  полнотекстовый  поиск  предполагает  построение  обратного  индекса, 
 однако  это  требует  точного  поискового  запроса.  Алгоритмы  с  применением  глубокого 
 обучения  способны  формировать  векторные  представления,  позволяющие  отображать 
 семантическую  составляющую  документов,  представленных  в  виде  плотных  векторов 
 (dense  embedding),  что  позволяет  находить  релевантные  документы  не  только  по 
 точному  совпадению,  но  и  по  близким  по  смыслу  словам  [1].  Однако  при  таком  подходе 
 теряется  возможность  построения  инвертированного  индекса,  в  связи  с  чем  возникает 
 необходимость  либо  полного  перебора  векторных  представлений  всех  документов, 
 либо  применения  алгоритмов  приближенного  поиска,  увеличивающих  скорость  поиска 
 в  ущерб  его  точности.  Существует  множество  таких  алгоритмов,  каждый  из  которых 
 имеет достоинства и недостатки. 

 Основная  часть.  В  докладе  предлагается  сравнение  алгоритмов  класса 
 приближенного  поиска  ближайших  соседей  на  основе  векторных  представлений, 
 полученных из текстового датасета MS MARCO [2]. 

 Для  каждого  документа  из  датасета  было  получено  несколько  векторных 
 представлений  (эмбеддингов)  с  помощью  нескольких  языковых  моделей  [3], 
 использующих  разные  метрики  расстояния,  такие  как  евклидово  расстояние, 
 косинусное  расстояние  и  скалярное  произведение.  Ввиду  большего  количества 
 комбинаций  параметров,  полученные  базы  данных  занимают  значительный  объем 
 доступного  дискового  пространства.  Для  решения  данной  проблемы  было  проведено 
 «сжатие»  путем  кластеризации  векторных  представлений  и  поиска  десяти  центроидов, 
 после  чего  полученные  эмбеддинги  были  проиндексированы  различными  алгоритмами 
 векторного поиска, включая HNSW [4] и Annoy [5]. 

 Каждый  из  алгоритмов  был  протестирован  на  скорость  (latency)  и  точность 
 (recall)  поиска  относительно  полного  перебора  всех  векторных  представлений,  что 
 позволяет  оценить  выигрыш  в  скорости  и  потери  точности  при  использовании 
 алгоритмов  векторного  поиска.  Помимо  этого  также  была  измерена  точность  поиска  по 
 текстовым  документам  относительно  датасета  MS  MARCO,  что  позволяет  оценить 
 применимость  самого  подхода  с  применением  векторных  представлений  документов  по 
 сравнению с применением Elasticsearch [6]. 

 Выводы.  В  данной  работе  произведено  сравнение  нескольких  алгоритмов 
 неточного  векторного  поиска  в  применении  к  задаче  полнотекстового  поиска. 
 Полученные  результаты  будут  использованы  для  дальнейшей  работы  в  области 
 улучшения алгоритмов векторного поиска. 
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