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Введение. В настоящее время глубокие нейронные сети способны воспринимать сложные 

нелинейные отношения из наборов обучающих данных, отображать многомерные 

представления в массив выходных значений. При использовании полученных результатов 

часто считается, что они являются точными, что, однако, не всегда соответствует 

действительности. Оценка неопределённости позволяет обнаруживать ошибки в результатах 

моделей. В научной литературе описано несколько типов неопределенности. Эпистемическая 

неопределенность выражает неуверенность модели в своих предсказаниях. Оценки этой 

величины особенно полезны, когда объект, получаемый на вход нейронной сетью не 

принадлежит исходной выборке, так как предсказания модели не позволяют это обнаружить. 

В работе описано сравнение оценки эпистемической неопределенности классическим 

методом ансамблирования архитектур глубокого обучения и байесовского глубокого 

обучения. Метод отключения нейронов на основе семплирования Монте-Карло можно 

представить как Байесовскую аппроксимацию Гаусовского процесса (Monte Carlo Dropout). 

Добавление Dropout и использование его для семплирования модели с разными масками 

отключения нейронов во время предсказания позволяет получить байесовскую нейронную 

сеть из любой искусственной нейронной сети. 

 

Основная часть.  
Сравнение производится на задачах классификации изображений, путем оценки соотношений 

метрик качества работы и меры эпистемической неопределенности предсказаний обоих 

методов. 

 

Выводы. Метод ансамблирования нейронных сетей показывает превосходящие 

семплирование Монте-Карло результаты в оценке эпистемической неопределенности 
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